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摘要 
    縱觀證券投資，各項技術指標已經非常成熟，涵蓋歷史開高低收量等資訊，唯獨

新聞部分，一直無法具體量化。在台灣，多數投資人都有閱讀財經新聞來做為投資參

考的習慣，其中內含的新聞好壞價值很容易影響投資判斷，甚至會間接影響股市，而

如何有效率地掌握新聞脈動成為關鍵。每日台灣產生出的財經新聞約兩千多筆，若以

人工閱讀方式執行，實有困難。過去研究僅使用關鍵字分類、正負面語意判斷、情緒

字典等評估方法，都無法正確理解前後文原意。近年來，人工智慧的大型語言模型發

展成熟，善加運用推理更精準理解新聞，而本文首度嘗試應用大型語言模型，使用標

準九分法來計量化財經新聞，讓海量新聞轉化為一種指標，也代表人工智慧代替閱讀

的新時代來臨。 

關鍵字：標準九分法; 計量化; 財經新聞; 大型語言模型 

 

Abstract 
    In the realm of securities investment, various technical indicators have become highly 

sophisticated, encompassing historical data such as opening, high, low, closing prices, and 

trading volume. However, the quantification of news content has long remained elusive. Taiwan 

generates over 2,000 financial news articles daily, making manual reading and analysis 

impractical. Previous research has relied on methods such as keyword classification, sentiment 

polarity analysis, and emotion dictionaries, yet these approaches fail to accurately capture 

contextual meaning. In recent years, the development of large language models (LLMs) in 

artificial intelligence has reached maturity. This study pioneers the application of LLMs to 

financial news analysis, employing a standardized nine-point scale to quantify news content. 

This transformation of massive news data into a measurable indicator marks the advent of a 

new era in which AI can effectively replace human reading. 
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壹、緒論 

 

    人工智慧（Artificial Intelligence，AI）一詞，是指利用電腦軟硬體來模擬呈現類似

人類智慧的技術，可追溯回 1950 年代就有相關研究開始啟蒙發展，從圖靈測試、專

家系統、決策樹分析等等，許許多多理論，被陸陸續續提出討論。一直發展到 2000 

年代，各方理論與演算法逐步成熟，更有軟計算（Soft Computing）一詞出現，包括類

神經網路、模糊理論、遺傳演算法等等，用不同於傳統計算機模式的方法在各領域，

其中包含了證券金融的應用（謝正瑜等人，2026）。近年來，由黃仁勳領軍的輝達 

NVIDIA 打造出 CUDA 架構，提供軟體使用 GPU 強大的運算能力，不僅止於遊戲畫

面特效渲染上，更是廣泛應於科學計算、醫療協助、自動駕駛、加密貨幣挖礦、金融

應用等方面，而 NVIDIA 更進一步與 OpenAI 深度合作，在人工智慧領域不斷地尋求

突破，此外，OpenAI 於 2025 年發表 GPT-5 模型使用更多的參數 token 於大型語言

模型，能賦予機器更加去理解人類語言意思。正因如此，過去無法被精準解釋的文本

分析內容，終於迎來新曙光。 

    本文在工具選擇上，採用 OpenAI 的 ChatGPT 架構，因微軟 Microsoft 有投資 

OpenAI，並且與 OpenAI 合作推出了 Microsoft Azure OpenAI 雲端服務，且考慮 

Azure 有向學生提供免費資源，經認證電子郵件地址（E-Mail）為學術機構後，不需要

綁定信用卡號碼就能註冊（微軟 Azure 官方網站，2026），使用免費額度，對學生族

群友善，可為實驗使用工具。當然，若選擇不同廠商的大型語言模型，對同一則新聞

進行評分，得到分數並不會一模一樣，因為模型的訓練過程不同，參數的權重不同。

如同，奧運跳水選手於完賽後，評審老師們會給出不同的分數，所以在新聞評分上，

必須註明是使用何種模型進行評分。基於對學生族群友善理由，在確定使用 Azure 

OpenAI 雲端服務後，本文結合 C# 語言呼叫 API 使用方式，去定義並教導大型語言

模型使用標準九分法，來對新聞進行評分作業。利用大型語言模型的閱讀與推論，給

予新聞 1 到 9 的分數，而最終合計成為新聞指標。在實作的過程中，先是利用網路

爬文的方式，大量蒐集網路上的財經新聞，並依照標題上所註明的證券名稱，找到相

對應的證券代號來做分類，再將相同證券代號與新聞日期合併計算，得出每一天每一

檔證券的新聞指標。本文最後，採用了圖表方式呈現，將新聞指標與證券價格做成組

合圖對應，來驗證新聞指標與證券價格是否能呈現正相關。 

 

 

貳、研究探討 

 

2-1 標準九分法（Standard Nine Scores） 

 

    標準九分法，英文為 Standard Nine，可縮寫成 Stanine。是採用 1 到 9 的正整數

來表示程度，通常將 1 定義為極端負面，將 9 定義為極端正面，而 5 介於中間為中

立評價。依據名詞解釋《教育百科網》內說明（教育部，2026），如圖 1，用於比較學

生在測驗上相對成就的高低，將不同測驗分數或等第的原始分數，能轉換成具九個分

數的共同量尺的一種常態化標準分數。標準九不僅適用於課堂上的成就測驗，亦廣泛

應用於所有類型標準化中，是最容易解釋及最常使用的一種標準評分法。 
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圖 1 教育百科說明 

 

2-2 簡易資訊聚合（Really Simple Syndication，RSS） 

 

    RSS 中文翻譯「簡易資訊聚合」或「聚合內容」，是一種以 XML 規格為核心的

格式，用於網站內容的擷取與傳遞。使用者可透過 RSS Feed 訂閱機制，即時接收網

站更新，並享有內容選擇與主動推播的便利性。這種訂閱機制能讓使用者在電腦或手

機上一次整合多個來源的學術動態，並在有新內容發布時自動接收通知，不必再耗時

逐一瀏覽各個網站或資料庫。有關於 RSS 標籤格式可參閱 RSS 2.0 Specification 的相

關說明（RSS 2.0，2006），圖 2 範例，為「臺灣期貨交易所最新消息-公告」。 

 

 
圖 2 臺灣期貨交易所 RSS 
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2-3 新聞著作權 

 

    新聞可分為兩部分「新聞標題」與「新聞本文」。根據著作權主題網《令函案號：

1140311》內說明（經濟部智慧財產局，2026），因「新聞標題」是屬於簡短文句，不

屬於著作權法保護範圍內，「新聞本文」為傳達新聞事實所作成的語文著作，目的為資

訊流通傳播，同樣也不屬於著作權法保護範圍內。但是，若該撰文記者在新聞報導事

實之外，額外增加自己個人觀點看法意見，所形成之新聞著作，則撰文者可主張擁有

著作權，若撰文者為受雇員工，則該著作權屬於公司報社。所以，在新聞的使用上因

故無法取得授權時，需特別注意《著作權法，第 65 條》有關著作權「合理使用」的

判斷標準《利用之目的及性質，包括係為商業目的或非營利教育目的》（全國法規資料

庫，2026），圖 3 所示。近年來，人工智慧盛行，各式各樣的人工智慧模型都需要龐大

的資料來進行訓練，其中，極可能使用到具有著作權的作品而產生爭議，這種「訓

練」所發生的「灰色地帶」，目前法界與學界尚未統一意見，經濟部智慧財產局亦未給

出明確標準答案，未來需再透過法院判決案例來逐步形成規範（戚雲珽，2026）。 

 

 
圖 3 「合理使用」的判斷標準 

 

2-4 關鍵字誤區 

 

    在新聞資訊的拆解上，最常用的方式是使用「關鍵字」來分類訊息，從技術上來

說，是比較容易實作的方法。舉例，有一段新聞訊息如下： 

 

    「聯電」的技術製程不如「台積電」，未來唯有靠高階製程才能領先全球，否則
「股價」將會「受挫」。 
 

    上述新聞訊息，若使用關鍵字來切割，並將切割後的訊息集合起來，分別是「聯

電」、「台積電」、「股價」、「受挫」。若是僅考慮關鍵字訊息非常容易誤會，誤以為台積

電股價也會一起受挫，之所以產生誤會的主要因素是，使用關鍵字來切割訊息時，會

將原有的推理邏輯性一起切斷，變成單字產生誤區。由此可見，真正要能夠精準的擷

取訊息，勢必得要有一套推理邏輯，而非僅有靠關鍵字拆解訊息，否則，不但其中關

聯性會被打斷，造成訊息解析錯誤，就無法完整地獲取正確訊息。 
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2-5 大型語言模型（Large Language Models，LLMs） 

 

    大型語言模型的原理核心是基於 Transformer 架構的深度學習，透過在海量文本數

據上進行自監督預訓練，學習語言的模式和規律，計算可能機率與重點，利用學習到

的知識和上下文理解，逐字生成連貫、符合邏輯的回答，甚至表現出近似「思考」的

能力。Transformer 架構中最關鍵的創新之一，便是注意力機制（Attention 

Mechanism）。人類在閱讀時，會根據語境來判斷哪些詞語比較重要，而注意力機制正

是模擬這種行為。透過注意力機制，模型在處理一句話時，能動態計算每個詞與其他

詞之間的關聯程度。例如，在句子「因為下雨，所以我沒有出門」中，模型能理解

「沒有出門」與「下雨」之間的因果關係，並非只把它們當成獨立的詞彙，如表 1 所

示。在多層次的注意力設計，使模型可以同時關注不同層次的語意關係，進而理解複

雜語境、長距離依賴與抽象概念。 

 

表 1「注意力機制」範例 
 

 
 

    與傳統需要人工標註資料的機器學習不同，大型語言模型主要是依賴自監督學習

（Self-Supervised Learning）。這種方法讓模型能直接從未標記的文本中學習語言結構與

規律。大型語言模型的參數數量，可視為模型成功的關鍵因素，且當模型規模跨越某

些門檻時，往往會出現能力的「質變」，例如，推理能力、泛化能力與指令理解能力躍

進。換言之，大型語言模型是一個建立在數學、統計與工程上的「語言預測系統」，它

已成為一種嶄新的「通用語言介面」。就 OpenAI GPT-5 的模型來說，推估參數的數

量，大概介於 1.7 ~ 1.8 兆個參數量（GPT-5 有幾個參數，2026）。2025 年，加州大學

教授已完成對 GPT 模型驗證，成功通過圖靈測試（Cameron R. Jones 等人，2025）。 

 
圖 4 時間軸上的關注點 

 

    利用大型語言模型，將財經新聞轉化為可量化，可以與技術面、基本面一起評

價，更具多面向的因素分析，如圖 4 所示。 
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2-6 相關研究文獻 

 

    本節將討論過去相關的研究文獻，簡單介紹不同文獻使用不同的方式，處理新聞

訊息、情緒指標，與投資有關的議題。 

 

    運用技術指標與情緒指標建構股票交易策略之探討（林先志，2014），研究探討投

資人如何透過情緒指標與技術分析指標輔助判斷股票買賣時點，以增進投資績效。研

究以台灣五十 (0050) 作為主要研究樣本，研究資料期間涵蓋 2004 年至 2013 年(總計

十年的時間)區間包含了台灣股市的上漲與下跌階段。實證分析結果發現，VIX 指數

（俗稱恐慌指數）對報酬率展現出最佳的解釋能力，且兩者呈現負相關，即當市場極

度恐慌、VIX 指數急速攀升時，往往是股價的相對低位。研究進一步建構了多種交易

策略，結果顯示由 VIX 指數主導的策略在大盤空頭時期具有顯著優勢，投資績效能優

於大盤；但在多頭時期，其表現則遜於大盤。此外，研究也發現券資比（融券餘額除

以融資餘額）與報酬率呈現正相關，反映出高券資比可能帶來的軋空行情對股價有支

撐作用，利用情緒與技術指標，配合嚴格的停損紀律，能幫助一般投資人克服心理恐

懼與貪婪，建立更具客觀性的投資決策模型。 

 

    考慮投資人情緒下新聞對成交量之影響（陳昱豪，2017），以《經濟日報》頭版、

國際版、兩岸版、金融版及上市櫃公司版等五大版面，共計近四萬筆的新聞標題為研

究樣本，運用 Python 語意分析與情緒字典將文字資訊量化，並透過多元迴歸及固定

效果模型進行實證分析。研究發現，新聞量與新聞情緒對台股成交量具有顯著的正面

貢獻。當新聞報導數量愈多，或內容愈傾向正面時，股市成交量會明顯增加。在情緒

偏好方面，研究發現《經濟日報》的報導風格具有明顯的正面傾向，且正面新聞對成

交量的影響效果顯著，優於負面新聞。研究進一步納入投資人情緒進行觀察，發現散

戶投資人情緒扮演了關鍵的調解角色。當散戶情緒處於高位時，新聞對成交量的帶動

效果會更加強烈；相較之下，機構法人（專業投資者）的情緒對成交量的影響則不顯

著。印證了散戶比較容易受到新聞雜訊左右，而專業投資者則擁有更獨立的判斷機

制。儘管研究在語意分析精準度及未分析新聞本文等方面存在限制，但其研究成果為

行為財務學提供了有力的實證支持，特別是揭示新聞資訊如何與散戶情緒相互作用，

發現新聞標題中是否包含數字，對於投資決策的影響程度確實存在差異。 

 

    透過新聞文章預測股價漲跌趨勢－結合情緒分析、主題模型與模糊支持向量機

（郝沛毅等人，2018），研究不同於傳統依賴歷史股價數據的預測模型，而是深入挖掘

新聞背後的語義特徵，新聞會影響投資者的情緒與決策，進而反映在股價走勢上。研

究提出的 FSVM 模型在預測正確率上顯著優於傳統 SVM（傳統模型正確率僅約五

成，接近隨機猜測）。其中，食品類股的預測正確率最高，達 87%，而半導體與電腦

周邊類股則分別為 71% 與 69%。這說明食品類股的走勢受食安風暴等新聞影響較為

直接，而半導體類則充斥較多臆測性的「假新聞」或干擾訊息，但透過模糊理論仍能

提升預測效能。總結與啟發 這份研究驗證了「融合情緒與主題資訊」能提供更周詳的

文章特徵，且粒子群演算法（PSO）的導入能過濾無效特徵，避免高維度詛咒。對於

投資者或分析師而言，這種自動化系統能從海量資訊中奪得先機。 

    由媒體報導文字資訊預測 GDP（徐之強，2019），研究旨在分析巨量的媒體報導

資訊，探討是否能有效預測台灣 GDP 的季成長率。隨著數據型態多元化，非結構化

的文字探勘（Text Mining）技術在經濟預測領域益受重視。傳統經濟預測多依賴落後
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的統計數字，而新聞媒體資訊則能即時反應大眾情感、展望與溝通對話，對於研判當

景氣狀態具備潛在優勢。研究爬取四大報逾 170 萬篇新聞，計畫採用混合頻率

（MIDAS）動態因子模型，將大量文字與數字資訊整合進統一的計量架構中。本研究

證實了媒體文字資訊有助於實現經濟趨勢的「即時預報（Nowcasting），有效彌補政府

統計數據延遲公布的缺憾。這對於判斷當前景氣、制定應變決策時，提供了極具價值

的參考工具，若能再納入金融情勢（FCI）等日資料，將能建構更完善的景氣研判體

系。 

 

    新聞情緒指標與臺灣加權股價指數之關係（陳冠臻等人，2021），透過文字探勘

（Text Mining）技術，量化媒體資訊以探討其對股市報酬率的預測能力，並建立具體

的投資策略。研究選取了《蘋果日報》從 2003 年至 2016 年間超過 13 萬篇財經新聞

作為資料來源。透過人工的篩選與標記，將枯燥的文字轉化為可分析的正向與負向情

緒變數。結果顯示，新聞情緒確實能顯著預測臺灣股市的報酬率。最重要的發現是，

負面新聞情緒的預測能力優於正面情緒，當市場充斥負面消息時，投資人往往會積極

賣出持股，導致指數下跌，在金融風暴等經濟衰退期間，負向情緒變數比正向情緒更

能有效預測股市走勢。這顯示出投資者對於「壞消息」的反應通常比「好消息」更為

敏感且強烈。這份研究提供了一個重要的啟示，媒體不僅是資訊的載體，更是市場情

緒的溫度計。 

 

    由新聞報導之文字資訊建立預測金融市場指標（徐士勛，2023），該項研究報告裡

面，詳盡探討了如何利用文字探勘 (Text Mining) 技術，將非結構化的新聞文字轉化為

具預測價值的量化金融與總體指標。隨大數據與機器學習進展，學術界開始重視新聞

文字中蘊含的決策訊息。研究蒐集了 2003 年至 2022 年間，國內六大主流電子媒體

（如《工商時報》、《經濟日報》等）共計逾 268 萬則財經新聞，並且透過語意分析與

斷詞技術，建構出反映金融市場與總體經濟情緒的「Tone」指標，並發現國內新聞中

正面報導的比例普遍多於負面。研究結果強調，適當量化媒體資訊，不僅能輔助政府

與央行監測市場波動，更能作為研究者提升經濟預測精準度的重要工具，在數位時代

下，「文字」已成為與傳統「數字」同樣重要的預測基石，為未來輔助政策決策提供了

一套科學的分析框架。而這些由新聞語意生成的指標，夠在預測股市指數與匯率走勢

上，展現出具有顯著的參考價值。 

 

    結合數值資訊與文字資訊的股價預測模型（黃泓智等人，2024），探討如何藉由結

合數值與文字資訊來提升股市預測精確度，並建立了一套多模態的機器學習預測模

型。實驗運用了隨機森林、支持向量迴歸 (SVR)、極限學習機 (ELM)、多層感知器 

(MLP) 及卷積神經網路 (CNN) 五種演算法，並透過集成學習整合預測結果，將第一

手重大訊息向量化後與技術指標結合，能顯著提升機器學習在金融市場的應用價值，

為學術研究提供新視角，也提供了一套整合深度語意與數據分析的高效預測方案，結

合數值與文字資訊來提升股市預測精確度，並為人工智慧在金融投資領域的應用提供

了新的概念想法，證明文字經過萃取之後，亦能如同指標一樣，為金融投資指出一個

正面方向。 

    台灣財經情緒字典與議題分類字詞之編製與應用：大型語言模型之協作與分類評

估（黃裕烈，2025），是由國立清華大學計量財務金融學系教授主持的研究報告，旨在

於編製一套專為台灣財經語境設計的情緒字典與議題分類體系，利用文字探勘(Text 

Mining)技術，運用 PMI 模型統計篩選與大型語言模型 (LLMs) 的協作，分析超過二

十年的台灣網路財經新聞，篩選出 7,814 個反映本地慣用語的情緒詞彙。此字典特別
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針對「景氣」、「貨幣政策」與「利率」等不同議題進行細緻分類，彌補了傳統字典在

處理相同詞彙於不同情境下產生語意偏差的缺陷。本字典展現了高度的在地化優勢。

研究發現，超過 1/4 到 1/2 的台灣慣用財金詞彙（如「除權息行情」、「填權息」、「地

緣政治」等）並未被既有的情緒字典收錄。在效能評估上，雖然 LLMs 在分類精確度

上領先，但字典方法在運算速度與成本上具備優勢。實證應用方面，利用此字典建構

的情緒指標對台灣實質 GDP 成長率、失業率及美元匯率等 8 個以上總體經濟變數具

有顯著的解釋力與預測力，其表現優於傳統字典。證明了高品質的在地化字典能有效

將文字轉化為具備「數據內涵」的重要指標。本研究提供了研究成果的字典下載，方

便後續研究者利用其成果，能繼續往更精準的語意判斷方向前進。 

 

參、研究方法 

 

3-1 架構圖 

 

    近年來，由於大型語言模型的進步快速，本研究在過去文獻的基礎上，利用定義

標準九分法的方式，透過 C# 語言呼叫 API 的方式完成對財經新聞的評價，其流程架

構圖，如圖 5 所示。 

 

 
圖 5 架構圖 

 

3-2 資料來源 

 

    表 2 列出國內常使用的財經新聞來源。 
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表 2 財經新聞來源 

 
 

3-3 串接 Azure OpenAI 

透過微軟的網頁註冊，可申請 Azure OpenAI 為 C# 建立呼叫端點，請參照

「Microsoft Azure AI Services 與 Azure OpenAI 開發基礎必修課-使用 C#」該書（蔡文

龍等人，2025）內有詳細介紹以及申請步驟，如圖 6。 

 
圖 6 建立 Azure OpenAI 
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    在微軟的開發工具 Visual Studio 裡面，可以進行管理 NuGet 套件，找到 

Azure.AI.OpenAI 後安裝，一些底層溝通與串接工作，都已經包裝在套件內，如圖 7 所

示。 

 

 
圖 7 安裝 Azure.AI.OpenAI 套件 

 

    在範例程式碼中，如圖 8 所示，事先完成抓取網路新聞標題，將所需要處理的標

題放入字串變數，再創造 AzureOpenAIClient 物件，指定個人建立的呼叫端點與金

鑰，建立一個對話的 ChatClient 物件，以及指定 OpenAI 處理模型，準備 

ChatMessage[] 訊息陣列接收所回應的訊息，收到回應後，再拆解所需要的資訊。而在

等待過程中，程式是採取非同步的方式來處理。 

 

 
圖 8 Azure OpenAI 範例程式碼 

 

    程式可根據我們所指定的處理原則，讓 OpenAI 明白我們希望的回應結果。例

如，請依照，標準九分法(Standard Nine) 定義分數 (1 極端負面，5 中立評價，9 極端

正面)，給予下列句子情緒分數。在完成每次呼叫後，需解讀 ChatMessage[0].Text 內

回應訊息，並留下評價分數，亦可另外用 GUID 再編碼新聞，再把分數放入新聞資料

庫內留存，有利於後續的分數計算，最後根據製作指標所指定的日期區間來統計分

數。 
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肆、研究結果 

 

4-1 新聞評價 

 

新聞案例一，圖 9，新聞標題：台積電又領先了！外媒爆 A14 製程超前突破，驚

吐「1 句話」曝量產時間。模型認為「又領先了」、「外媒曝」、「超前突破」、「驚吐 1 句

話」都屬於積極正面的語氣，無其他負面用詞或關聯，綜合建議給予評分為 7 分。 

 

 
圖 9 新聞案例一 

 

    新聞案例二，圖 10，新聞標題：台積電嘉義廠又出意外！「百公斤冰水管」砸中

工人。模型認為「又出意外」、「百公斤冰水管」屬於負面語詞，無其他正面用詞與關

聯，綜合建議給予評分為 2 分。 

 

 
圖 10 新聞案例二 

    新聞案例三，圖 11，新聞標題：美喊「拿股權換補助」台積電回應了。此例模型
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認為無具體事證顯示事件是否一定發生，沒有正面或負面的評價，綜合建議給予評分

為 5 分。 

 

 
圖 11 新聞案例三 

 

4-2 指標化 

 

    每則新聞，按照標準九分法評分後，得到 x 數值，再取連續日期 N-Day 取其平

均值，如下公式所示。 

 

         (1) 

 

    N-Day 所代表的日期區間概念，如同技術指標之移動平均線（Moving Average，

MA）是將指定連續期間（如 5 日、10 日、20 日）的收盤價進行平均。新聞指標命名

方式，應放入評鑑的 LLMs 模型，方便識別使用何種大型語言模型進行新聞評分，詳

見表 3。 

 

表 3 新聞指標命名範例 

 
 

   新聞指標，廣義上，可視為一種技術指標。投資大眾在閱讀新聞後，會產生一定的

投資想法，利用大型語言模型的解析，代替閱讀的行為，透過指標也一樣可以認知新

聞所要傳達的意象。 
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4-3 News-LLMs 與收盤價 

 

    以新聞標題 2025 年初至 2026 年 4 月為例，左方縱軸為收盤價，單位為元。右方

縱軸為標準九的 1 ~ 9 分數。圖 12 為台積電組合圖，圖 13 為聯電組合圖。新聞標題

內需含有該股票名稱。 

 

 
圖 12 台積電組合圖 

 

 
圖 13 聯電組合圖 
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4-4 新聞與股價對照圖 

 

    台積電 2026 年 4 月中狀況，相關新聞有擴散效應，為股價推升助力，表示正面新

聞與股價呈現正相關，如圖 14 所示。 

 

 
圖 14 新聞與股價對照圖 

 

 

伍、結論與建議 

    本研究利用大型語言模型的語意分析與邏輯推理能力，來建構標準九分法的新聞

評分方式，將每則財經新聞對應分數，用不同時間段來區分成一種可被量化的數值。

新聞量化後，可以像各類技術指標一樣，用繪圖方式展現其意義，做為買進投資參考

依據。也可以結合「證券庫存」替自己的持有部位來做體檢，分析哪些證券屬於風評

好，哪些屬於負面消息，使投資決策多一份參考。 

 

實驗因資源有限，僅使用新聞標題為原始資料，若能夠克服授權等限制，將新聞

內文導入模型，能更精準提高新聞指標參考性。根據經驗觀察，新聞議題的發酵時間

約一週，意味發生反向新聞，線圖轉折於一週內會發生。在研究過程也發現，證券股

票除了受自身新聞影響外，也會受到系統性風險因素影響，比如，美伊戰爭影響石油

價格，導致不同產業受到不同衝擊，如何將系統性風險也轉化成指標，還有許多研究

的空間。 

 

「計量化」除了方便追蹤變化外，亦能更精準的來進行數理統計分析與決策的最

佳化，讓文字敘述從「感覺」變成可以「計算」。本研究提供初期概念展示與程式串

接，相信在未來，隨著大型語言模型的演化與進化，以及新聞內文授權的解決，此等

新聞相關議題，會進入更廣泛的討論空間，能發展出更多元的實質應用。 
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